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Современные мультимодальные трансформеры (CLIP, BLIP) обеспечивают высокую
точность при анализе изображений и текста, однако остаются во многом непрозрачными:
ход их рассуждений и вклад отдельных признаков восстановить практически невозможно.
Это существенно ограничивает применение такихмоделей в критически важных областях
[1,2].

Для решения указанной проблемы мы предлагаем собственную разработку FAN —
нечеткие сети внимания, которые встраивают прозрачность в архитектуру нейросети.
Вместо скрытых вычислений используются понятные правила: «ЕСЛИ признак имеет
значение A, ТО выход будет B». Система применяет гибкие функции принадлежности
и специальные операции (t-нормы), сохраняя точность и прозрачность.

Тестирование на четырех стандартных наборах данных показало: Stanford Dogs
(F1=95.74%), медицинские снимки кожи HAM10000 (F1=89.30%), рентгенограммы груд-
ной клетки (F1=78.0%), CIFAR-10 (F1=88.0%). Точность осталась на уровне CLIP и BLIP,
однако теперь модель объясняет свои решения. Абляционный анализ показал: обучаемые
t-нормы дают +2.65% F1, кросс-модальные слои +3.45% F1.

Таким образом, архитектура нейросети сама обеспечивает интерпретируемость. Это
открывает дорогу к применению таких систем в реальных критических приложениях, где
нужна не только точность, но и доверие [3].
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